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Se ha catalogado la pobreza energética en Madrid, y se han Para conocer la demanda energética de los edificios es necesario En la fase 2.2. se ha llevado a cabo una campana de
localizado las areas mas desfavorecidas (Martin-C. et al, 2019). A caracterizar la envolvente constructiva, que la componen los monitorizacion de varias viviendas, con objeto de conocer las
partir de este trabajo y en colaboracién con el Departamento de elementos que separan el ambiente interior del exterior, como condiciones de habitabilidad y los consumos energeticos de
Urbanistica y ordenacién del Territorio de la Universidad Politécnica fachadas, cubiertas, ventanas, o forjados. Para el caso de Madrid, diferentes viviendas. La toma de datos se Inicio de manera
de Madrid, se ha desarrollado un indicador multidimensional que ha desde el proyecto REFAVIV se llevd a cabo una toma de datos que ha  escalonada en 2019, con la intencion de obtener informacion
permitido catalogar las diferentes areas atendiendo a su dado lugar a una publicacion monogréfica (Oteiza et al. 2018). Estos  detallada de un ano completo (Frutos et al, 2020). Tal y como se
vulnerabilidad, y seleccionar las areas prioritarias para los casos de datos han servido en este proyecto como informacion estadistica de muestra en la figura, existe una gran variabilidad, en funcion del

estudio (Martin-C. et al, 2020). entrada para el modelo de datos espaciales. tipo de hogar, habitos, sistemas constructivos e instalaciones
| "\ | v X \EGNIIN Por otro lado, para poder integrar el componente de cubierta en el energeticas.
| [ ARG | analisis, se ha propuesto una metodologia para su caracterizacion con T (°C) en salon. Perfiles anuales
s ) | el uso de informacion geografica de libre acceso (Alonso et al 2019). ‘

Para ello se propone la utilizacion de datos de puntos LIDAR, datos de
a DG Catastro, y ortofotografia aérea. Con esta metodologia
nodemos conocer el grado de inclinacion de la cubierta, y por tanto su
potencial de aprovechamiento de la energia solar.
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Pobreza energética.en Madrid

porcentaje de gasto energético
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Mapa de la pobreza energética en Madrid utilizando el método del 10% Temperatura interior en una muestra de 22 viviendas en Madrid durante un ano
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Informacion acerca de la eficiencia energética del parque edificado. El
modelo incorpora datos procedentes de diversas fuentes y a varias
escalas, con objeto de evaluar las necesidades de barrios enteros y —
priorizar las actuaciones. Facilita el planeamiento y la gestion de © S
estrategias de rehabilitacion energética basadas en la reduccion de la TP = SEA = e ar
demanda desde una perspectiva integral, teniendo en cuenta los . T o & _ abr \
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informacion de_las principales bases de datos de la edificacion Una vez caracterizada la demanda energética, es necesario analizar 4 2 |w N | :
existentes en Espana: el Catastro y los Censos de Poblacion y las posibilidades de incorporacion de sigtema’s de aporte renovable I ‘bﬂ‘-‘ : \ :
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se utilizan para caracterizar el desempefio térmico de los edificios, los qutoabastecimiento en esptos harios P ’ ‘ / /u \ !
barrios y las ciudades. Los resultados se vuelcan en el modelo, que Para uno de los casos de estudio.en el barrio de Villaverde se ha ' ‘ |1 : E\/
permite visualizarlos y detectar las areas residenciales de la ciudad analizado el votencial de uso de eneraia radiante bara refrigeracion ‘ - I/ , 110%
afectadas por problemas de desigualdad asociada al uso de la P J . P J ‘ g
energia (Gonzalez-C. et al 2019) . Los resultados obtenidos muestran un gran ___-:;;;,—( :
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